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ABSTRACT

Data mining is the process of analyzing large datasets to discover hidden patterns, trends,
and valuable information. This study utilizes data mining to address a social issue,
specifically estimating divorce rates in the Religious Court of Grobogan Regency. The
method used is multiple linear regression, with the dependent variable being the number of
divorces and independent variables including 'cerai talak’ (divorce initiated by the husband),
‘cerai gugat' (divorce initiated by the wife), and ‘dispensasi kawin' (marriage dispensation).
The objective of this research is to test and develop a data mining method to estimate divorce
rates, thereby aiding the Religious Court of Grobogan Regency in formulating more effective
policies, based on divorce data from 2023-2024. The research process includes data
collection, pre-processing, algorithm implementation, and result evaluation. The analysis
shows that the multiple linear regression model provides reasonably accurate estimates, with
a Root Mean Square Error (RMSE) of 6.505 and a Relative Root Squared Error (RRSE) of
0.070. Further analysis reveals that 'cerai talak," ‘cerai gugat,’ and 'dispensasi kawin'
significantly affect divorce rates, with 'cerai gugat' being the most dominant factor. These
findings provide a solid foundation for developing strategic policies to handle divorce cases
in Grobogan Regency. To improve model accuracy, data enrichment and additional
variables are needed. Collaboration between academics and the Religious Court of
Grobogan Regency is also crucial to ensure the successful implementation of this research’s
findings.
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PENDAHULUAN

Perceraian merupakan fenomena
sosial yang memiliki dampak luas, tidak
hanya memengaruhi kehidupan pribadi
tetapi juga memengaruhi berbagai aspek
lain seperti budaya, ekonomi, dan

psikologis masyarakat. Data menunjukkan
bahwa angka perceraian di Indonesia terus
meningkat setiap tahunnya, termasuk di
Kabupaten Grobogan. Pada tahun 2023,
tercatat sebanyak 3.439 kasus perceraian di
kabupaten ini, yang terdiri dari 2.535 kasus
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cerai gugat dan 904 kasus cerai talak.
Peningkatan jumlah kasus perceraian ini
menuntut adanya upaya strategis dari
berbagai pihak untuk mengurangi angka
perceraian tersebut.

Salah satu pendekatan yang dapat
digunakan untuk memahami pola dan
faktor yang memengaruhi perceraian
adalah data mining. Data mining
merupakan proses analisis data dalam
jumlah besar untuk menemukan pola, tren,
dan informasi penting yang tersembunyi.
Data mining merupakan cabang ilmu dari
kecerdasan buatan (Artificial Intelligence)
dan melibatkan berbagai teknik dari ilmu
komputer, statistik untuk mengidentifikasi
hubungan data. Dalam konteks ini, data
mining dapat membantu dalam
mengidentifikasi faktor-faktor ~ yang
memengaruhi angka perceraian, Seperti
jenis perceraian (cerai talak dan cerai
gugat) serta dispensasi kawin. Metode
regresi linier berganda, yang merupakan
salah satu teknik dalam data mining,
memungkinkan analisis hubungan antara
beberapa variabel independen dan satu

variabel dependen.

Dalam penelitian ini, digunakan
metode regresi linier berganda untuk
memperkirakan angka perceraian di
Kabupaten Grobogan dengan variabel

independen berupa angka perceraian dan

variabel dependen berupa cerai gugat, cerai
talak dan dispensasi kawin . penelitian ini
memanfaatkan data perceraian  dari
Pengadilan Agama Kabupaten Grobogan
tahun 2023-2024. Tujuan penelitian ini
adalah untuk mengembangkan model yang
dapat memberikan  estimasi  akurat
mengenai angka perceraian, yang nantinya
dapat digunakan sebagai dasar dalam
pembuatan kebijakan yang lebih efektif
untuk mengatasi peningkatan angka

perceraian di Kabupaten Grobogan.

METODE PENELITIAN

Tempat dan Waktu

Tempat penelitian ini adalah Pengadilan
Agama Kabupaten Grobogan yang
beralamat di J. MH. Thamrin No.9,
Simpang Utara, Purwodadi, Kecamatan
Purwodadi, Kabupaten Grobogan. Waktu
penelitian dilakukan pada rentan waktu
bulan Mei — Agustus 2024

Bahan dan Alat Penelitian

Hardware berupa Laptop merk Lenovo dan
Hp merk OPPO al2. Software berupa
Microsoft Windows 11, Google Chrome,
RapidMiner.

Desain Penelitian

Penelitian ini menggunakan metode regresi
linier berganda yang dirancang untuk
mengidentifikasi dan mengukur pengaruh
variabel independen terhadap variabel

dependen untuk memberikan estimasi yang
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akurat, dengan tahapan desain penelitian

sebagai berikut :

Tahap Perencanaan

- Identifikasi Masalah
- Tujuan Penelitian

- Rencana Kerja

- Penentuan Variabel

l

Tahap Pengumpulan
Data

|

Pre- Processing

- Feature Selection

l

Implementasi
Algoritma

- Input Data

- Pembagian Data

- Perhitungan X,Y,XY,XX

- Perhitungan nilai konstanta
dan koefisien regresi

- Perhitungan Persamaan
Regresi Linear

l

Evaluasi

- Perhitugan RMSE
- Perhitugan RRSE

Gambar 1. Gambar Desain Penelitian

1. Tahap perencanaan

Tahap perencanaan dilakukan dengan
melakukan identifikasi masalah yaitu
berangkat dari tingginya angka perceraian
di Kabupaten Groboga sehingga diperlukan
pengembangan pengolahan data untuk
mengestimasi angka perceraian di tahun
selanjutnya agar bisa dijadikan referensi
pengambilan keputusan dan meminimalisir
angka perceraian.

selanjutnya penentuan tujuan penelitian
yaitu Mengembangkan model yang dapat
mengestimasi angka perceraian
berdasarkan variabel-variabel independen

yaitu cerai talak, cerai gugat dan dispensasi

kawin menggunakan algoritma regresi
linier berganda.

2. Tahap Pengumpulan Data
Tahap pengumpulan data angka perceraian
dilakukan melalui observasi langsung ke
bagian kepanitraan Pengadilan Agama
Kabupaten Grobogan untuk memperoleh
data perceraian dari bulan Januari 2023
hingga Desember 2023 dan melakukan
wawancara mendalam terkait data yang
diperlukan.

3. Pre-processing
Pada tahap Pre-processing dilakukan
langkah feature selection yaitu tahap
pemilihan variabel yang bertujuan untuk
menentukan variabel yang relevan.. Tahap
Pre-processing sangat penting karena dapat
mengurangi kompleksitas dan
mempercepat proses pelatihan. Pada
penelitian ini variabel dependen yang
digunakan adalah cerai talak, cerai gugat
dan dispensasi kawin dengan variabel
independen berupa jumlah perceraian.

4. Implementasi Algoritma

Dalam menghitung estimasi angka
perceraian dengan menggunakan algoritma
regresi linier berganda ada beberapa tahap
yang harus diselesaikan. Langkah yang
perlu dilakukan adalah input data,
pembagian data dengan ratio 70/30,
perhitungan X, Y, XY, XX kemudian
menentukan nilai konstanta dan koefisien

regresi. Menghitung nilai konstanta dan
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koefisien regresi yang diperlukan untuk
memperoleh koefisien regresi a, bl, b2, b3
dapat diperoleh dengan cara simultan dari
tiga persamaan sebagai berikut:

an + b1X1+ b2X2 + b3X3 = ZY

A x1+b1Yx12+b2Y x1x2 + b3 Y x1x3 = Y x1y

nilai yang diestimasi dan nilai aktual.
Semakin kecil nilai RMSE, semakin akurat
hasil peramalan yang dihasilkan oleh
model. RMSE dihitung menggunakan

persamaan berikut:

3.1

n
1
X X2+ b1 X1X2 + b2 ¥ X22 + b3 X2X3 = L X2Y (3_2§M5E - n Z(Yi —9i)?
i=1

aY X3+ b1 X1X3 +b2X X2X3+b3LX3% = £X3Y  (3.3)

Dari perhitungan simultan tiga persamaan
tersebut akan diperoleh nilai konstanta dan
koefien regresi yang selanjutnya digunakan
untuk mendapatkan persamaan regresi
linier dalam bentuk sebagai berikut :

Y=a+blX1+ b2X2 + b3X3 + -+ bnXn

Keterangan :

Y : Variabel terikat

a : Konstanta

b1, b2, b3 : Koefisien regresi

X1, X2, X3 : Variabel bebas
5. Evaluasi

Hasil estimasi akan dianalisi untuk melihat
seberapa baik model melakukan estimasi
angka perceraian. Kinerja model akan
dievaluasi menggunakan metrik seperti
Root Mean Squared Error (RMSE) dan
Root Relative Squared Error (RRSE) untuk
menilai keakuratan estimasi. Root Mean
Squared Error (RMSE) didefinisikan

sebagai akar dari rata- rata selisih antara

di mana:

e adalah nilai aktual,
e adalah nilai yang diestimasi,
e adalah jumlah observasi.

Sedangkan Root Relative Squared Error
(RRSE) akan dihitung untuk membantu
memahami seberapa baik performa model
estimasi dalam konteks relatif terhadap
model dasar, jika nilai RRSE lebih kecil
dari 1 maka menunjukkan nilai estimasi
yang akurat dibandingkan dengan model
dasar. RRSE memberikan gambaran
tentang  efektivitas model  prediksi
dibandingkan dengan pendekatan dasar
yang hanya menggunakan rata-rata sebagai
prediksi dan dalam konteks ini digunakan
untuk estimasi angka perceraian.

n . — A.
RRSE — Z:lzl(yl }:l)
i=1(yi — Y

Di mana;

e adalah jumlah observasi.
e adalah nilai aktual.

e adalah nilai estimasi dari model.
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e adalah rata-rata dari nilai aktual.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Tahap Pengumpulan Data
dilakukan

dengan melakukan observasi langsung

Pengumpulan  data

kebagian kepaniteraan Pengadilan Agama
Kabupaten ~ Grobogan. Data  yang
didapatkan berupa data perceraian bulan
Januari tahun 2023 sampai Mei 2024.
Tahap Pre-processing

Pre-processing merupakan tahap
menyiapkan data mentah agar sesuai
dengan format data yang akan dianalisis.
Data yang didapatkan dari Pengadilan
Agama berupa Print Out seluruh putusan
perkara, untuk keperluan analisis data dari
berkas tersebut harus diinput secara manual
ke perangkat lunak Ms.Excel agar dapat
diolah lebih lanjut. Data yang diinput
berupa bulan, cerai talak (X1), cerai gugat
(X2), dispensasi kawin (X3) dan jumlah
angka perceraian (Y) dari bulan Januari
2023 — Mei 2024,

Tabel 1 Data Angka Perceraian

Bulan (X1) X2) (X3) (Y)
Jan 89 253 71 428
Feb 89 194 66 354

Mar 59 186 50 315
Apr 41 93 23 159
Mei 137 321 88 559
Juni 57 197 87 353
Juli 105 252 53 419
Agus 59 228 71 373
Sept 63 185 76 339
Okt 85 240 79 421
Nov 74 208 90 395
Des 46 168 47 270
Jan 83 279 77 450
Feb 54 197 42 298
Maret 46 123 39 221
April 60 204 63 334
Mei 74 241 130 469

Tabel diatas berisi informasi variable
independent (x1, x2, x3) dan variable
dependen (Y) yang akan digunakan pada
penelitian ini dari Januari 2023 — Mei 2024
untuk  menentukan  Estimasi  angka
perceraian di  Pengadilan  Agama

Kabupaten Grobogan.
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Implementasi Algoritma

Pelatihan model regresi linier pada
penelitian ini  menggunakan Aplikasi
RapidMiner, dan proses pelatihan model

akan dijelaskan sebagai berikut :

Gambar 5. Gambar pipeline RapidMiner

Gambar diatas adalah pipeline aplikasi
RapidMiner yang berisi alur proses regresi
linier yaitu Retrieve, Split data, Linear
Model, dan
Performance, hasil dari proses — proses di

Regression, Apply

atas akan dijelaskan sebagai berikut :
1. Retrieve data

Merupakan langkah untuk memuat data
dari file penyimpanan yang akan diolah
menggunakan algoritma regresi lineir. Data
ini diambil dari proses feature selection |,
sebelum data diolah perlu mengatur role
data pada variabel dependen menjadi label
karena pada proses klasifikasi dan regresi
memerlukan target atribut yang akan
diestimasi maka role data variabel harus

diatur agar tidak terjadi error.

2. Split Data

Split data merupakan langkah
membagi data menjadi dua bagian yaitu
data training dan data testing. Data training
digunakan untuk melatih model, sedangkan
data testing digunakan untuk menguji
kinerja model yang telah dilatih. Dalam
penelitian ini, keseluruhan data perceraian
yang digunakan berasal dari periode
Januari 2023 hingga Mei 2024, dengan total
17 data. Data tersebut kemudian dibagi
menjadi dua bagian dengan rasio 70%
untuk data training dan 30% untuk data
testing. Hal ini menghasilkan 12 data untuk
keperluan pelatihan model (data training)
dan 5 data untuk pengujian model (data

testing).

= The parons atsnoua be createa

ratio

u
qo7 inear sampling
0d

Gambar 6. Gambar proses split data
Gambar di atas menunjukkan proses
split data pada aplikasi RapidMiner dengan
rasio 70/30, di mana entry pertama sebesar
0.7 digunakan sebagai data training dan
entry kedua sebesar 0.3 digunakan sebagai
data testing. Selanjutnya, pengaturan
sampling type diubah menjadi linear
sampling yang artinya seluruh data dibagi

secara berurutan berdasarkan rasio yang
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telah ditentukan. Dengan menggunakan
metode ini, data training dan data testing

dipisahkan secara sistematis, sesuai urutan

data yang ada.

Bulan

Jan
Feb
Mar
Apr
Mei
Juni
Juli
Agus
Sept
Okt

Nov

Des

data training yang berjumlah 12 set data

bulanan dari Januari hingga Desember

2023

Tabel 2. Data Training

X1)  (X2)  (X39) (v)
89 253 71 428
89 194 66 354
59 186 50 315
41 93 23 159
137 321 88 559
57 197 87 353
105 252 53 419
59 228 71 373
63 185 76 339
85 240 79 421
74208 90 395
46 168 47 270

Pada penelitian ini menggunakan

Tabel 3. Data Testing

DATA PERCERAIAN TAHUN 2024

Jan
Feb
Mar
April

Mei

83 279 7 450
54 197 42 298
46 123 39 221
60 204 63 334
74 241 130 469

Pada penelitian ini menggunakan

data testing yang berjumlah 5 set data

bulanan dari Januari hingga Mei 2024.

3. Linier Regression

pengolahan

Pada tahap ini dijelaskan hasil

data pada RapidMiner

mempunyai hasil sebagai berikut :

Attribute

Coefficient

Std. Coeffic...  Tolerance tstat p-Value. Code

CeraiTaisk 0818 0117 0230 0289 6.996 0.000

Ceral Gugat
Dispensasi ..

(Intereept)

0.

1.087 0.068 0625 0.160 16.031 0.000

1.134 0.104 0235 0575 10.930 0.000

735 6.087 ? ? 0.121 0907

Gambar 7. Gambar hasil perhitungan

Regresi Linier di Aplikasi RapidMiner

Gambar diatas menjelaskan tentang

hasil pengolahan data pada RapidMiner

dengan hasil sebagai berikut :

Intercept (a) : nilai konstanta (y)
yaitu - 0,735 dimana semua variabel
dependen memiliki nilai konstan
sehingga niai a tidak dipengaruhi
oleh variabel mana pun.

Koefisien cerai talak (bl)
perubahan rata - rata pada konstanta

(y) diasumsikan jika a, b2, b3

Bulan  (X1) (X2) (X3) ) konstan, dalam konteks ini bl
memiliki nilai 0,818 yang artinya
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setiap kenaikan cerai talak 1 unit
akan mengakibatkan peningkatan
jumlah perceraian sebesar 0,818 .
e Koefisien cerai gugat (b2)
perubahan rata - rata pada konstanta
(y) diasumsikan jika a, bl, b3
konstan, dalam konteks ini b2
memiliki nilai 1,087 yang artinya
setiap kenaikan cerai gugat 1 unit
akan mengakibatkan peningkatan
jumlah perceraian sebesar 1,087.
e Koefisien dispensasi kawin (b3) :
perubahan rata - rata pada konstanta
(y) diasumsikan jika a, bl, b2
konstan, dalam konteks ini b3
memiliki nilai 1,134 yang artinya
setiap kenaikan cerai talak 1 unit
akan mengakibatkan peningkatan
jumlah perceraian sebesar 1,134
unit.
Pada perhitungan manualnya menggunakan
Ms.Excel untuk mencari a, bl ,b2 b3 yang
selanjutnya hasilnya akan dibandingakan
dengan hasil model pada RapidMiner.
Untuk memudahkan perhitungan
menggunakan matriks, akan ditentukan
beberapa nilai  untuk  memudahkan
perhitungan mencari koefesien dan regresi
pada Ms Excel yang akan dijelaskan

sebagai berikut :

Y X1 =904
Y X2 =2525
Y X3 =801

YY =4385
Sy?  =1705873
sx? =76314
>x2 =565541
>x2 =57915

¥xq x, = 204863
>x; x3 = 63180
¥x, x3 = 176773
Yx; y = 356200
Yx,y =981224
Yx;y = 309015

Gambar 8. Gambar Perhitungan Excel

Selanjutnya menghitung persamaan
regresi linier berganda secara manual
dengan menggunakan metode Matriks
Normal Equations di aplikasi Excel.

Susun Matriks Asli (X) :
Kalikan X™ X dengan X :

n o YX1  YX2  YX3
YX1  Zx2 Ixyx, Ixgxs

XTX Zlyx2 5%1%2 32 5xyx
yx3 3X1X3 sy, x;  Sx2

12 904 2525 801

«Tx  =|904 76314 204863 63180

" |2525 204863 565541 176773
801 63180 176773 57915

Matriks Traspos (XT) :
Menentukan Matriks X
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Ly 4385
X = Iley\ I356299
X,y 981224
Ex3y 309015

Jika semua nilai matrik sudah
diketahui, untuk menyelesaikan sistem
persamaan regrei linier yang
menggunaakan metode metriks langkah
selanjutnya adalah mencari Determinan
Matriks dengan cara memasukkan rumus
determinan di excel yaitu
=MDETERM(elemen-elemen matrikss di

sel-sel Excel 4x4 ) maka hasilnya adalah :

Det (A) 1785397459225
Det (A1) -1311686032651
Det (A2) 1460243952089
Det (A3) 1941471840294
Det (A4) 2025507068243

Setelah  ditentukan nilai  determinan
masing-masing matriks  selanjutnya
mencari nilai a, b1, b2 dan b3 menggunakan

excel dengan rumus

3 _ Det (41) _ —1311686032651
Det (A) 1785397459225
=-0,735
bl _ Det (A2) _ 1460243952089
Det (4) 1785397459225
=0,818
b2 _ Det (43) _ 1941471840294
Det (4) 1785397459225
= 1,087
b3 _ Det (44) _ 2025507068243
Det (4) 1785397459225
=1,134

Maka menghasilkan nilai konstanta dan

koefisien regresi linier sebagai berikut :

a =-0,735
bl =0,818
b2 =1,087
b3 =1,134
4. Apply Model

Apply model adalah langkah
dimana model vyang telah dilatih
menggunkan algoritma regresi linier
berganda diterapkan, model ini berisi
hubugan antara variabel dependen dan
independen yang telah dipelajari dari data

training.

Row No. Jumlah per.. prediction(J.. CeraiTalak  CeralGugat  Dispensasi...
450 457.894

298 305.300 54 197 42

21 214.885 45 123 39

334 341644 &0 204 X}

o a W R -

469 469.339 74 241 130

Gambar 8. Gambar hasil prediksi

Gambar di atas menggambarkan
proses penggunaan data testing untuk
menguji atau menerapkan model estimasi
setelah model tersebut dilatih. Dengsn
menerapkan fungsi yang telah dipelajari
oleh model untuk menghasilkan output

yang diingingkan .
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Intercept Cerai Cerai Dispensasi  Jumlah Jumiah
Talak Gugal kawin Perceraian  Perceraian

(X1) xX2) (Estimasi)

a + bl*x1 + b2*x2 + b3*x3 y ¥
-0,735 67,88 303,39 87,36 4579 450
-0,735 44,17 214,14 47,63 305,2 298
-0,735 37,63 133,70 44,23 214,8 221
-0,735 49,08 221,75 71,44 341,5 334
-0,735 60,53 261,97 147,42 469,2 469

Gambar 8. Gambar hasil perhitungan
manual

Gambar di atas menunjukkan hasil
perhitungan manual menggunakan
Ms.Excel. Nilai estimasi yang dihasilkan
memiliki angka yang mendekati nilai
aktual, yang menunjukkan bahwa model
regresi linier mampu menangkap pola
dalam data dengan baik, sehingga
memberikan estimasi yang akurat.

Dari hasil perhitungan manual dan
hasil perhitungan menggunakan aplikasi
RapidMiner menunjukkan hasil yang
konsisten dan sama sehingga menegaskan
bahaw kedua metode tersebut dapat
diandalkan dan akurat dalam analisis data.

5. Performance
dilakukan

perhitungan performa hasil prediksi yang

Pada tahap  ini

sudah diketahui menggunakan Root Mean
Square Error (RMSE) dan Root Relative
Squared Error (RRSE).

1 ExampleSet (#Local Repository/processesidata skiipsi. k)

Result History % PerformanceVestor (Performance)

% rEmnsEsdss root_mean_squared_error
e —

mmmmmmm

Gambar 9. Gambar RMSE

Gambar di atas memberikan
informasi bahwa nilai RMSE berjumlah
6.505 £ 0.000. Dari analisis nilai akurasi
yang dihasilkan dinilai cukup akurat untuk
estimasi karena selisih angka hasil prediksi
dan angka aktual tidak terlalu besar,
semakin kecil nilai RMSE maka semakin
akurat performa dari estimasi.

root_relative_squared_error

root_relative_squared_error: 0.070

Gambar 10. Gambar RRSE
Gambar diatas
informasi bahwa nilai RRSE adalah 0,070.
Nilai RRSE menjukkan angka 0,070

artinya kesalahan estimasi model adalah

memberikan

7% dari kesalahan yang akan didapat jika
menggunakan model dasar yang artinya
model prediksi memiliki kesalahan yang

lebih kecil dari pada menggunakan model

dasar.
SIMPULAN DAN SARAN
SIMPULAN
Berdasarkan  penelitian  penulis

terhadap pemanfaatan data mining untuk
mengatasi permasalahan sosial dengan

menggunakan algoritma regresi linier
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berganda untuk mengetahui estimasi
jumlah angka perceraian dengan studi
kasus Pengadilan Agama Kabupaten
Grobogan. Hasil implementasi algoritma
regresi linier berganda menghasilkan nilai
akurasi RMSE sebesar 6,505 dan nilai
akurasi RRSE sebesar 0,070. Dari hasil
akurasi  tersebut menunjukkan bawa
penggunakan algoritma regresi liner cukup
akurat untuk  mengestimasi  jumlah
perceraian.

Analisis hasil penelitian
menunjukkan bahwa semua variabel
dependen memiliki  pengaruh  yang
signifikan terhadap variabel independen,
namun faktor cerai gugat muncul sebagai
faktor yang paling dominan. Wawasan ini
dapat digunakan untuk mengembangkan
strategi dan kebijakan yang efektif dalam
menangani dan  mengurangi  angka
perceraian oleh  Pengadilan Agama
Kabupaten Grobogan.

SARAN

Saran dari penelitian ini adalah perlunya
penelitian lanjutan untuk memahami faktor
penyebab utama perceraian, dengan
melibatkan pendekatan kualitatif seperti
wawancara mendalam. Untuk
meningkatkan akurasi model, disarankan
menambah  variabel  seperti  tingkat
pendidikan dan faktor ekonomi. Mengingat
dominasi faktor cerai gugat, Pengadilan

Agama  Kabupaten  Grobogan  dan

pemerintanh daerah perlu fokus pada
kebijakan khusus, termasuk program pra-
nikah dan mediasi. Kolaborasi antara
akademisi dan pengadilan diperlukan untuk
mengimplementasikan temuan ini sebagai
tindak lanjut dalam upaya menurunkan

angka perceraian.
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